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ٞ   إلىايتًكا٥ٞ يٓص ععزٟ لدٍٗٛ في ايغعز ايعزبيٞ   صٓادلإا تكدِٜ طزٜك١ لمعزف١ إلىٖذا ايبشح ٗدف ٜ   ،عيارزٙ الحكٝكي

تطٜٛز لمغزٚع َتهاَيٌ   بشحاي اٖذ، الجدٜز بايذنز إٔ Text Miningٚأتَمت١َ ٖذٙ ايع١ًُٝ باصتدداّ تكٓٝات تٓكٝب ايٓصٛص 

ُٛر١ . في ٖذا ايبشح تّم إدخاٍ لدايعزب١ٝر١ًُٝ ١َُٗ ددا في تٓكٝب ايٓصٛص ٖٚٞ في ايغعز ايعزبٞ  تأيٝفاي إصٓاد١ًُٝ في ر

ٍ  تُعاًلد ِٛصفٗبعصٛر في ايغعز ايعزبٞ ايهلاصٝهٞ َٔ لرتًف اي اعارزّصتين يعدد  ايغعز١َٜٔ ايدٚاٜٚٔ   يًتدرٜب ٚإدخيا

 تخٛارسَٝا بكتطُ ثِ ؛اختبار ر١ٓٝبٛصفٗا لدٗٛي١ المؤيف َٔ ْصٛص لرتًف١ ٓصٛص ي ْفض٘ ايعدد

Naïve Bayes (NB ),Support Vector Machine (SVM)    ايٓصيٛص َيب بياراَترات َٚيتػهات ٖي      رًي٢ تًيو:ٞ 

ٟ   ٚلىايهًُي١ ا   ايكاف١ٝ، الحزف، طٍٛ ايهًُي١، ٚطيٍٛ الجًُي١ ايغيعز١ٜ،     دقي١  ٓتٝذي١  ب خيزز ايبشيح  قيد  ٚ .ٚايبشيز ايغيعز

 .% 966667 إلىٚصًت 

 Authorship Attributionايتيييأيٝف إصيييٓاد،  Arabic Poetryزبايغيييعز ايعييي:Key words فتاسٝييي١المت ايهًُيييا

 ., NB ,SVMاتخٛاسَٝ

1. : Introduction  

ي١ يٝط لآايعزبٞ باصتدداّ اايٓص ايغعزٟ ايتعاٌَ َب 

رئ ايٓصيٛص    سميات تتًيف  يًغيعز َئ    الم ،١َُٗ ص١ًٗ

ٔ  ْاٖٝيو  ،خز٣ايعزب١ٝ ا  ز ٜتعيز  يلاْتشياٍ   ٕ ايغيع أ ري

 .(1)نجز َٔ غهٙأ ٚايٛضب١ ٚايضزق

ٚغهٖيييا الإلزًٝشٜييي١  ات ا دٓبٝييي١ َجيييٌايًػييي تٝيييسظيكيييد  

ٌ بغيه  باصيتدداّ تكٓٝيات الحاصيٛب    ايدراص١ ٚايتُشيٝص ب

في ٖيذا الجاْيب إ     لم تٓيٌ سكٗيا   بُٝٓا ايًػ١ ايعزب١ٝ ؛َتتابب

ٍ  ٚا بي ايدراصات ٕ إ لا تتذياٚس أطزٚسي١    اخ في ٖيذا اليا

ْتٓاٚلهيييا في  صيييٛف َٓغيييٛر٠ ًُٝييي١ر َكيييالاتدنتيييٛراٙ ٚ

تزنييش ايعُييٌ في تًييو ايدراصييات  قييد ٚ ؛ا دبٝييات ايضييابك١

 َٓٗا ايكصه٠ فكط، ٚتٓاٍٚ ايبعضٚ ر٢ً ايٓصٛص ايعزب١ٝ

ٜٚعييدّ  يييو سييافشا  ،يهترْٚييٞصييفشات ايٜٛييب ٚايبرٜييد الإ

بترنٝبي١   نْٛٓا ْتعاٌَ َب ْصٛص ععز١ٜ ،لمغزٚرٓا اإضافّٝ

 . (2)خاص١

 ايتًكا٥ٞ يٓص ععزٟ لدٍٗٛ صٓادالإ إلىٜٗدف ٖذا ايبشح 

ٚأتَمت١َ  ،عارزٙ الحكٝكٞ إلىفي ايغعز ايعزبٞ  ٚ َتٓاسع رًٝ٘أ

 Text ٖييذٙ ايعًُٝيي١ باصييتدداّ تكٓٝييات تٓكٝييب ايٓصييٛص 

Mining     ٔٚيمجٌ َٛضٛع ٖذٙ ايبشيح َزسًي١ َتكدَي١ َي ،

 .(3)ايتأيٝف في ايغعز ايعزبٞ صٓاد١َٜتهاٌَ لإَغزٚع 
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 :ٜتطُٔ ٖذا ايبشح المحاٚر الآت١ٝ
 ايعزبٝي١،  ايًػي١  في ايتيأيٝف  صٓاد١ٜف، إايتأيٝ إصٓاد١ٜ

ٌ  آيٝي١ ١، ٚٓٗذٝي لم١، ايضيابك راصيات، ا ايد  ٚتطبٝيل  ايعُي
 ب.ٚالمزاد، المضتكب١ًٝ ٚايتٛدٗات ايٓتا٥رف الخٛارسَٝات،

2.  Authorship Attribution  
 ٖٞ ر١ًُٝ إصٓاد ْص لدٍٗٛ أٚ لرتًف رًٝ٘ إلى َؤيف٘

 ايتأيٝف. صٓاد١ٜزٜف ايبضٝط لإٖٚذا ٖٛ ايتع ،الحكٝكٞ

دراص١ خصا٥ص ايٓص َٔ ب بدأت صٓادر١ًُٝ الإ ر٢ً إٔ

دات خاصيي١ بتأيٝفيي٘، ٚقييد ْغييأ   اصييتٓتا اصييتدلاص أدييٌ

ِ  ،ٔ رًييِ قٝيياظ ا صييًٛب ريي اأصاصّيي  ٖٚييٛ فييزع َيئ رًيي

ايًضيياْٝات ٜطبيييل ايكٝاصيييات الإسصييا١ٝ٥ رًييي٢ ا صيييًٛب   

  (4)ا دبٞ

ْضييام أزنييش سيٍٛ إرٗيار   ُايتيأيٝف تت  إصيٓاد١ٜ رًُٝي١  ٕ إ

نتييب ْصيياً َييا بٛاصييط١ فشييص أرُاييي٘       ،ايتغيياب٘ لمؤيييف 

ا خز٣؛ سٝح ٜتُشيٛر فعيٌ يدٜيد بصي١ُ المؤييف سيٍٛ       

ُات يًيٓص ٚاييت تبكي٢ ثابتي١     اصتدلاص لدُٛر١ َئ ايضي  

 . (5)٘ فٝٗاتكاط أصًٛبفي لدُٛر١ نتابات٘، ٚاي اْضبّٝ
 Authorship ايعزب١ٝ ايًػ١ في ايتأيٝف إصٓاد١ٜ .3

Attribution in Arabic  
اصيييتدداّ بايًػييي١ ايعزبٝييي١ في  َ٘ؤيفييي إلىاييييٓص  إصيييٓاد 

ٜتطًب ٚ  ٜعد رُلا ددٜدا، ؛الحاصٛب ٚأتَمت١َ ٖذٙ ايع١ًُٝ

ٚايصييعٛبات ايٓا يي١ ريئ  ايتعاَييٌ َييب ايتشييدٜات   كيي٘ تطبٝ

عتكام المفزدات : ااص١ بٗذٙ ايًػ١ َجٌالخٛاصفات المبعض 

طٍٛ ٚٚطبٝع١ تًو المفزدات ٚ ذٜزٖا ٚتغهٌٝ ايهًُات، 

ايهًُييي١ ٚالحيييزٚف ٚطيييٍٛ الجًُييي١ ٚايضيييُات ايٓشٜٛييي١      

 .(6)ٚالمعذ١ُٝ 

 Stylistic الاصًٛب١ٝ ٚايضُات ايهتاب١ خصا٥ص .4

Features  
 انتغاف ر٢ً تضارد َا ْص في ايهتاب١ ٚنمط١ٝ ايضُات
٘ ٖٜٚٛ المؤييف  بص١ُ ِ ٓت ؛ ٚتي  لدُٛريات:  أربيب  إلى كضي

ٕ : ١المعذُٝي  ايضيُات   ا سيزف  َضيت٣ٛ  رًي٢  تهيٛ

 َٔ ايتعاٌَ ٜتِ: ايٓش١ٜٛ ايضُات ايهًُات، َٚضت٣ٛ
 ايضيُات  ،الجًُي١  ب١ٝٓ في خ١ًاايد ا عهاٍ َب خلالها
 يًهاتيب  الخاص١ ايعادات تعهط: الهٝه١ًٝ ٚأ ايترنٝب١ٝ
ِ  ايتدطيٝط  في ٚالمؤييف   ٚسميات  يهتاباتي٘،  ٚايتٓظيٝ
 في المفتاس١ٝ ايهًُات َب ايٓص بمطُٕٛ  زتبطت: خاص١
 في آَٗذّي  المؤييف  ٜٙتديذ  لذيدد  ْطيام  أٚ َعين َٛضٛع
ٌ ٔ َٚي  نتاباتي٘. ٘ ْٚصٛصي  ّ إ أدي  ايتصيٓٝف  رًُٝي١  تميا
ٔ  لرتًف١ أدٚات طزم ٚ تُضتددّ  كٓٝيات م تطيز  أبزسٖيا  َي

ٌ ايتشًٝي  الاستُيالات،  ايعصيب١ٝ، ت غيبها ١، ايلآيي ِ اتعًٝ

(7)ايكزار تا از٠  ٚعذ، الإسصا٥ٞ
. 

  :Lexical features المعذ١ُٝ ايضُات .أ 
َؤيفي٘،   إلىاييٓص   صٓادٖٞ َٔ أنجز ايضُات المضتدد١َ لإ

ٚتعتُد ر٢ً طٍٛ ايهًُي١، ٚطيٍٛ الجًُي١، ٚريدد تهيزار      

١ في ر٥ٝضيي َغييه١ًٖٓيياى المفييزدات، إلا إٔ ايهًُيي١، ٚٚفييز٠ 

تتُجيٌ في  ٖذا ايٓٛع َٔ ايضُات في بعيض ايًػيات ايغيزق١ٝ    

لا تٛدد سدٚد فاص١ً بيين ايهًُيات، ٜٚصيعب تطبٝيل      أْ٘

 أدٚات خاصييي١ َضيييارد٠  إلىٖيييذٙ ايضيييُات دٕٚ الحادييي١  

 .باصتدداّ الحاصٛب

  :Character الحزف .ب 

  ِ في  ا سييزف إلى صييتٓادالا في ٖييذا ايٓييٛع َيئ ايضييُات ٜييت

 ْٛع ٜٚأخذ ا سزف، تضًضٌباصتدداّ  ايٓصٛص َعالج١

 Characterالحيزف  تزددات ،  Character Type الحزف

Frequency  يياٚر الحييزف ٚCharacter N-gram،  ٚ
 أدٚات ١أٜي  إلى الحادي١  دٕٚ يػ١ ١أٜ في بضٗٛي١ تطبٝكٗا يمهٔ

 .خاص١

  Syntactic Features ايٓش١ٜٛ ايضُات .ز 

 ّ ٔ  ايٓشٜٛي١  ايضيُات  تضيتدد ٌ  َي  دٕٚ الميؤيفين  قبي
ٔ  َٛثٛقٝي١  أنجز لصعًٗا َاٞ؛ ٚر  ١،المعذُٝي  ايضيُات  َي

 ايٓشٜٛي١  ايدراصات في لرتًف١ تدابه اصتدداّ ٜتِ ٚفٝٗا
ٔ  الجيش٤   ييو  في بما صٓادالإ ر١ًُٝ أدٌ َٔ ّ  َي  ايهيلا
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(POS: Part-Of-Speech )  ٚايٓش١ٜٛ ٚا خطا٤ ايتهزار 

 ٖييذٙٚ،  Functional Wordsايٛرٝفٝيي١ ايهًُيياتٚ
 .لاصتدزادٗا تكٓٝات ساصٛب١ٝ تتطًب ايضُات

 Semantic Features ايدلاي١ٝ  ايضُات .د 

 ٚالمترادفيات  ايدلايٝي١  المتعًكيات  ايضيُات  ٖذٙ تغٌُ
 ،(SFL: Systemic Functional Linguistics)ٚ ايًػ١ٜٛ
 َيب  Functional Words ايٛرٝفٝي١  ايهًُات يدد ايت
 .POSت ٝشاَ

  Structural Featuresايترنٝب١ٝ ايضُاتٖي. 
ٖييذٙ ايضّييُات تًييتكط رييادات المؤيييف رٓييد تٓظييِٝ ايييٓص      

طيٍٛ ايفكيز٠، ٚطيٍٛ     :ٚا َج١ً ر٢ً ٖذٙ ايتيدابه ، ٚبٓا٥٘

ر٢ً إٔ  ،ٚيٕٛ الخط ٚسذُ٘ ،الج١ًُ، ٚاصتدداّ ايتٛقٝب

؛ ايضُّات ايترنٝب١ٝ لا تظٗز بٛضٛح في ايٓصيٛص ايكصيه٠  

 ْ٘ َٔ ايصعب ايتكاط الخصا٥ص ا صًٛب١ٝ يًٓص ٚتظٗز 

 .(8)د١ًٝ في ايٓصٛص ا طٍٛ 

ٌ  أٟ لزيد  لم Related work ايضيابك١  دبٝاتا  .5  رُي
ٟ  اييٓص  إصيٓاد١ٜ  َغه١ًتٓاٍٚ ٜ ٘ إلى  ايغيعز بغيهٌ   َؤيفي

 بعيض  ويي ٖٓاهئ  ٚي ايعزبيٞ بغيهٌ خياص،   ٚ(1)رياّ، 
 :لدُٛرتين إلى تصٓٝفٗا ٚصٝتِ، (9)ايص١ً  ات ا رُاٍ
 Works with ايعزبٞ ايغعز َب تعاًَت ايت ايدراصات

Arabic poems: ا صاصٞ الهدف  ٔ ٙ  َي دراصيات  اي ٖيذ

ٟ  اييٓص  اصتٓباط أٚ ٚايتشكل ايتصٓٝف ٖٛ ٔ  ايغيعز  َي
 .المهتٛب١ ايٓصٛص

 Works with ايعزبٞ ايٓص َب تعاًَت ايت دراصاتاي

Arabic text:   ٖيٛ اي  دراصيات اي ٖيذٙ ٖيدف ٌ  َيب  تعاَي
 .ايتصٓٝف باصتدداّ تكٓٝات ايعزبٞ ايٓص

 Arabic poems classification ايعزبٞ ايغعز تصٓٝف .أ 
   في دراصي١Alnagdawi.(2013)   ّببٓيا٤ قيا  ّ ّ  ْظيا  ٜكيٛ

ٟ  ايبشيز  انتغياف  رًي٢  ِ  رًي٢  بالارتُياد  ايغيعز  رًي
 ٚ  ايعزبٝي١  ايكصيا٥د  يتصيٓٝف  طزٜكي١  ٜيٛفز  ، ٚايعيز

ّ ٚ بيزا،  رغيز  صيت١  إلى رزٚضيٝا  ّ  ايٓظيا  بمضيارد٠  ٜكيٛ
ِ  ر٢ً يًعجٛر المضتددّ  عيعز١ٜ  قصيٝد٠ ١  ٜي  ايبشيز  اصي
ّ  ايٓظاّ إلى َدخ١ً ٟ  ايضيٝام  باصيتددا  Context ايٓشيٛ

Free Grammar (CFG)،  ْياقػ  ٚقيد  ٍ  ييبعض  الحًيٛ
ّ  ايبداٜي١  المغيانٌ في  ٟ  ايتعيبه  باصيتددا  Regular ايعياد

Expression ٚCFG  ، ٌ ٌ  ْتٝذي١  رًي٢  ٚيصي  إلى تصي

75%.(10) 

 ١دراص تٓاٚيت AbdulBaki, Iqbal. (2009) ايغعز 
 ،ٖٚذا٤،َدح إلى تصٓٝف٘ سٝح َٔ ايهلاصٝهٞ ايعزبٞ
 Naïve خٛارس١َٝ باصتدداّ ٚ يو، ٚغهٖا ٚغشٍ ٚ ّ

Bayes  ر١ًُٝ اصتدداّ َب يًتصٓٝف Stemming 
ٚصًت  لزاح ْضب١ ٚسككتا ٚسٝدّ  اَتػهّبٛصف٘  ايتذذٜز

% 90  إلى
(11). 

  في دراص١Al Hichri.(2008)  ّقد َّ  يتصٓٝف اخبه اْظا
 يًُكياطب  ٚسإا  بٓٝي١  رًي٢  ارتُيادا  ايعزبٝي١  ايكصيا٥د 
 نُيا  ايغيعز،  بيٛر  ٖٞ ٚسإا  ٖذٙ ٚايط١ًٜٛ، ايكصه٠

 ٚتم ايكٛاريد  بعيض  رًي٢  تعتُيد  خٛارس١َٝاصتددّ  أْ٘
 إلى ايٓتيا٥ر  صًضي١  ٚيٌٜٛ ايعا١َ، الحالات في تطبٝكٗا
 في ايجٓا١ٝ٥ نماطا  بين المضاف١  ٚاستضاب ايجٓا٥ٞ، ايٓظاّ
 ايجٓا٥ٝي١  بايضًضي١ً  َٚكارْتٗيا  َدخًي١  عيعز١ٜ  قصيٝد٠ 

(12(.ايغعز بٛر َٔ المضتدزز
 

   في دراص١Almuhareb, Abdulrahman.(2013) ٍٚتٓا 
 بانتغاف ٜكّٛ اٛ دأنم ٚب٢ٓ، ايهلاصٝهٞ ايعزبٞ ايغعز
ٟ  ايبٝيت  ّ بٝيح  ، ايٜٛيب  صيفشات  في ايغيعز  ٜضيتدد
ٔ  ايعزبٝي١  ايكصٝد٠ ر٢ً يًتعزف ايهلاصٝه١ٝ ايطزٜك١  َي
 سككت المكترس١ ايطزٜك١ٚ ٚايكاف١ٝ. ا بٝات، عهٌ سٝح
 بيح  لذيزى  خلاٍ َٔ %96.94  إلىٚصًت  ،دق١ْضب١ 
 .(13) ايهلاصٝهٞ يًغعز
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 Arabic text classification ايعزبٞ ايٓص تصٓٝف .ب 
   في دراص١Altheneyan, Ala.(2014)  خٛارسَٝي١  طبيل 

Naïve  Bayes classifiers ايتأيٝف إصٓاد١ٜ ْظاّ ر٢ً 
 لرتًف١ نما ز١ أربع َٚكار١ْ اختبار يع١ًُٝ ايعزبٞ يًٓص
ٞ NB ١ خٛارسَٝ َٔ  ،MNB :، MBN، ٚMPNB ٖي

MBNB   سم١ ٚدٛد ر٢ً ٜعتُد ايتكدٜزٍ ستُاٚا َٔ 
 استُا٢ٍ رً  MPNB ٚMNB تعتُد سين في ردَٗا،
ِ  ٚتم؛ ضي١ُ اي تهزار ِ  رًي٢  ا دا٤ تكٝيٝ ٔ  نيبه  سذي  َي
ٔ  لدُٛريات  أربيب   ايتيأثه  ٚدرظ، المدتًفي١  ايبٝاْيات  َي
 الإجمايٝي١  ايٓتيا٥ر  ظٗيز ٚتُ؛ دصيٓا الإ رًُٝي١ رئ   ايٓادِ
ٌ  بين ايٓتا٥ر أفطٌ ٜٛفز MBNB ايُٓٛ ز إٔ يدٜ٘  ني
ٕ ٚ ،NB خٛارسَٝي١  نميا ز   سمي١  يدٜيد  رًي٢  اقيادرّ  نيا
%97.43  إلىٚصًت ١، دق بمتٛصط ايٓص َؤيف

 (14). 
  اقييترح Baraka, Rebhi.(2014) صييٓاد١ٜلإ انمٛ دّييأ 

 ايٛثييا٥ل َيئ لدُٛريي١َيئ خييلاٍ تصييٓٝف  ايتييأيٝف
 َعيزٚفين  غيه  َيؤيفين  َيب  ايكصيه٠  ايعزبٝي١  ٚايٓصٛص
 خصا٥ص خلاٍ َٔ َؤيف نٌ أصًٛب ر٢ً ٚايتعزف
 خٛارسَٝي١  رًي٢  رتُيد ا ايُٓيٛ ز ٚ ايٓص َٔ َضتدزد١

(SVM) ايٛثيا٥ل  رًي٢  ايتذيارب  َٔ بايعدٜد قاّ سٝح 
ٔ   رزبٝي١  ْصٛص ر٢ً يتٟٛ ايت  :ْطياقين  َيأخٛ ٠ َي

 ٌ ٞ  ايتشًٝي ٌ ، ا دبٝي١  ٚالمكيالات  ايضٝاصي  ايٛثٝكي١  ٚتمجي
ّ  ٚايٓشٜٛي١  ايضُات المعذ١ُٝ َٔ ْٛرين  word ٚاصيتدد

bi-grams  ايضي١ُ المعذُٝي١   رًي٢ ٚ(POS) Tags N-

grams,  ايٓشٜٛي١  ايضي١ُ  رًي٢.  ٕ  المصيٓف  دقي١  ٚيطيُا
 رًي٢  ا ٚلى إديزا٤  تم سٝح؛ َٓفصًتين  زبتين أدز٣
 َٔ يهٌ فكط word bi-grams سم١ َٔ بٝاْات لدُٛر١
 ايبٝاْات لدُٛر١ ر٢ً ايجا١ْٝ ايتذزب١ ٚأدزٜت، ايٓطاقين
 لدُٛري١  اختبيار  دقي١  ٚناْيت  ،المٝيشتين  بيين   ُيب  اييت 

 أر٢ً ايٓطاقين َٔ يهٌ المٝشتين بين  ُب ايت ايبٝاْات
 ٜدٍ ٖٚذا، ٚاسد٠ َٝش٠ اصتددّ رٓدَا رًٝ٘ ناْت مما

ٔ  أنجيز  بيين  الجُيب  إٔ رًي٢  ٔ  ٜعيشس  َٝيش٠  َي  رًُٝي١  َي
ٌ  سككٗيا  ايت ايٓتا٥ر ناْتٚ ايتصٓٝف  100% إلى تصي

(15)اٚقصزٖ المضتدد١َ ايٓصٛص يك١ً  يو ٣شٜعٚ
. 

 طزٚس١ أShaker, Kareem.(2012) دراصي١  أٍٚ دتع 
 اصتددّ سٝح؛ ايعزب١ٝص يًٓصٛف ايتأي١ٝ إصٓادٜ لداٍ في

ٔ  نًُي١  54 فٝٗيا  ٚ  المغيترن١  ايعطيف  نًُيات  َي ف ٚسيز

 ايهًُات ايٛرٝف١ٝ خصا٥صب َطزٚست٘ أفي ٌ ٚتعاَز، الج
Function Words ٜكابًيٗا  َٚيا  الإلزًٝشٜي١  ايًػي١  في 

ٌ بغيه ١ ايعزبٝي  ايًػي١  خصا٥ص َٔ ٜٓطًل ٚلم؛ بايعزب١ٝ

 Hybrid EA) سمييياٙأ اٖذّٝٓييي انمٛ دّيييأ ٚبٓييي٢ .صيييزف

Approach) ،٘ٝتًو ٣عشتٚ 100% دق١ إلى تٛصٌ ٚف 
(15)المتػه ٚاسد١ٜ ٚ ايٓصٛص ق١ً إلى اأٜطّ ايٓضب١

. 

  Methodology  َٚٓٗذ١ٝ ايعٌُ طزٜك١ .6
ٜضيييتٓد ايبشيييح الحيييايٞ في َعالجييي١ إصيييٓاد١ٜ ايٓصيييٛص  

ايٓصييييٛص ايغييييعز١ٜ  صييييشابٗا رًيييي٢ طزٜكيييي١ تصييييٓٝف 

 تمزطزٜك١ اي ٖٚذٙ، NB,SVMبالارتُاد ر٢ً خٛارسَٝتين 
ٚ  خطيٛات  بعد٠ ٞ َتتابعي١  ٛ ب اجمي : ٖي ٖ ص ٚيٓصي   ايطيه

Text Preprocessing، ٝصايٓصٌٛ تمج 

 Texts Representation ،ايضُات اصتدزاز Features 

Extraction   ايضيُات  ٚاختٝيار Features Selection، 
ٔ  ايهغيف  أدٌ َٔ ٚ يو ٘  ايغيارز  بصي١ُ  ري  ٚأصيًٛب
 ١.ايهتاب في الخاص
ايتيأيٝف بطزٜكي١    إصيٓاد١ٜ ر١ًُٝ ارتُد ر٢ً  بشحاي اٖذ

 ؛ٚتمجًٝييٗا ،تطبٝييل رًُٝيي١ ايتصييٓٝف في يطييه ايٓصييٛص  

عيييارزا صيييتين يعيييدد   ُٝيييب لدُٛرييي١ ايبٝاْيييات تّم :سٝيييح

يتييدرٜب ابٝاْييات يلدُييٛرتين ُٖييا لدُٛريي١    إلىٚتكضييُٝٗا 

ِّ :الخطييي٠ٛ ا ٚلى .ختبيييارٚلدُٛرييي١ أخيييز٣ يلا   فٝٗيييا ٜيييت

رًُٝيي١ بعييد إدييزا٤ ايهًٝيي١ ضييُات َيئ ايبٝاْييات اياصيتدزاز  

 ِّ رًي٢ أصياظ ٖيذٙ     ختبيار الارًُٝي١  تٓذش ايتدرٜب رًٝٗا ث

بٝاْييات ينمييٛ ز أٜييتِ فٝٗييا بٓييا٤   :الخطيي٠ٛ ايجاْٝيي١  ايضّييُات.
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 لدٗٛييي١ ختبييارالاٙ رًيي٢ لدُٛريي١ بٝاْييات اختبييارايتييدرٜب ٚ

ٚ  تييدٍالمؤيييف.  المتعييدد٠ رًيي٢   ختبييارالاسييالات ايتييدرٜب 

ِّ  َٔ عدٜداي  إصيٓاد ايضُّات ر٢ً أصًٛب المؤيف ايذٟ صٝت

صييتدلاص لاٚ يييو رييبر تعًييِٝ الآييي١ طزٜكيي١  ،يٝيي٘إايييٓص 

ايتيي٢  رًُٝيي١ ايتصييٓٝف ٚ ايضييُات َيئ بٝاْييات ايتييدرٜب،   

تعيدّ أفطييٌ ٚصيي١ًٝ يفشيص ايكييدر٠ رًيي٢    ارتُيدٖا ايبشييح 

 .(16)ايتهّٝف ٚايتعًِ في ر١ًُٝ تصٓٝف ايٓصٛص

 Text preprocessing يطه ايٓصٛص .أ 
َيئ المٛصييٛرات   رٝٓيي١ ايدراصيي١  تُعييدُفي ٖييذٙ الخطيي٠ٛ  

عيعز١ٜ   ْصيٛص  تسٝح أدخًي  ،ْترْتايغعز١ٜ َٚٛاقب الإ

اختٝارِٖ ٚتم  ،َٔ لرتًف ايعصٛر اعارزّضتين )دٚاٜٚٔ( ي

 لدتُعا بٛصف٘ ٤ ا نبر َٔ أععارِٖالجش أدُخٌٚرغٛا٥ٝا، 

ٞ  ٚالجيش٤ ، يًتيدرٜب  (dataset)بٝاْيات  لضتٟٛ ر٢ً   المتبكي
ٔ   لدُٛري١ ت خًي أدُٚ ،اختبار ر١ٓٝبٛصف٘  صيتين   تتيأيف َي

ِٖ ْصٛصّيا  قصا٥دتمجٌ  Unknown Author لدٗٛلًا َؤيفًا

 أبٝاتٗيا بٛصيفٗا رٝٓي١    بعيدد  َتفاٚتي١  ز،ايغيار  لدٗٛيي١ 
ٞ  اييت تم اختٝارٖيا   ايغعز١ٜ ايٓصٛص نٌٚ .ختباريلا  ٖي
ٕ  رًي٢  لضتٟٛ ايذٟ ايعُٛدٟ ايغعز َٔ  ٚايكافٝي١  اييٛس

َّي  ْكٝي١  يٝضيت  ايدراصي١  ر١ٓٝ. نُا إٔ ايغعزٟ ٚايبٝت  اتما

ِ  ٚرلاَات alphanumeric ٢:رً لضتٟٛ فبعطٗا  ايترقيٝ

punctuation، ر١ًُٝ إلى ايت١٦ٝٗ بعد تطب يهٓٗا  ٌ  تمجٝي
 ٚاييت بيدٚرٖا    Texts Representation ايٓصيٛص 
 إدزاؤٖا لصب ايت١ُٗ الم الخطٛات َٔ لدُٛر١ تتطُٔ
 :(17(ايٓص ر٢ً

 alphanumeric الخاصي١  فزٚالحي  ييذف  فٝٗا :ايتصف١ٝ
 يًٓص دلايٞ َؤعز أٟ تعطٞ لا ايت ايترقِٝ ٚرلاَات
 .ايغعزٟ

ت يٝضيييٌٗ نًُيييا إلىص ايييي١ٓ  ش٥يي ١ رًُٝيييٞ ٖيييب: ايتكطٝيي 

  .َعالجتٗا آيّٝا
  .دذٚرٖا إلى ايهًُات إراد٠ ٜتِ ز:ايتذذٜ

ٞ  لا ايت ايشا٥د٠ ايه١ًُ :ايشا٥د٠ ايهًُات سذف  تعطي
ٌ  يًيٓص  ممٝش َع٢ٓ أٟ  اييت  ايهًُيات  بيين  اييزٚابط  َجي
ط الارتبا َٔا َعٓاٖذ تأخٌ ب، بذات٘ َضتك٢ٌ َعٓا له يٝط

 ٚيمهٔ ٚغهٖا؛ الجز أدٚات َجٌ ا خز٣ ايهًُاتب َ
 اَضيبكً  لذطيز٠  قا٥ُي١  َيب ١ نًُي  نٌ بمكار١ْ  يو إدزا٤
  .المعزٚف١ ايشا٥د٠ ايهًُات تطِ
 الحزنات سذف المزس١ً ٖذٙ في ٜتٌِ: ايتغهٝ سذف
  ٔ.ٚايتٜٓٛ ٚايضهٕٛ ٚايط١ُ ايفتش١ َجٌ
 Extracting Features  ايضُات اصتدزاز .ب 
في نمطٝيي١  سزديي١ َزسًيي١رًُٝيي١ اصييتدزاز ايضييُات   عييدتُ

 َؤييف  ييد٣  ايهتاب١ أصًٛب انتغاف طزٜك١ٚ؛ ايتأيٝف
 نمطٝي١  في ايٛاضيش١  ايضيُات  لدُٛري١  خلاٍ َٔ تِت َا

 ٕأ: ٜعيني  الافيترا   ٖيذا  ،المؤييف  ٜتبعٗا ايت ايتأيٝف
 تهٕٛ إٔ يمهٔ ،هتاب١ايفي  َع١ٓٝ َٝشات ي٘ َؤيف يهٌ
ٔ ٘؛ ٚرًٝي  يًتعيزف  َتاسي١  ٍ  َي  صيًٛب١ٝ ا ايضيُات   خيلا

Stylomatric  ٔايهيجه  رًي٢  ايتعزف يمه  ٔ  ايضيُات  َي
 ،Lexical لمعذُٝييييي١ت اايضيييييُاَجيييييٌ: ١ المحتًُييييي
 ٚايضُات ،Syntactic  ٚايٓش١ٜٛ ،Characterٚالحزف
  .Semanticايدلاي١ٝ
 المعذ١ُٝ ايضُات َٔ الاصتفاد٠دزت بشح ايٙ ٖذ فيٚ

سٝح  ايدلاي١ٝ، ايضُات َٔ دلاي١ نجزا ا  ْٗ ؛ٚالحزف

، (1) الجدٍٚ فيالمٛضش١  ايضُات َٔ لدُٛر١ت صتددَاُ

 ايهًُي١،  طٍٛٚ ،ايغعز١ٜ الج١ًُ ٚطٍٛ الحزف: ٖٚٞ
ز١ٜ ٚايبشيييز  ايغيييع ١ الجًُييي في ا ٚلى١ ٚايهًُييي ١، ٚايكافٝييي

 .(16)ايغعزٟ

   Selection Features ايضُات اختٝار .ز 
ٜيتِ اختٝيار    ،١صي اقٝيد ايدر اصتدزاز نافي١ ايضّيُات    بعد

ٖذٙ َٔ الُٛر١  ات ايص١ً المحت١ًُ، ٚاختٝار  لذدد٠ سم١

ايتأيٝف ايت تبدأ بدراص١  إصٓاد١َٜٔ  صاظادش٤ ٖٛ  ايض١ُ

دٜييد أنجييز  ي إلىلدُٛريي١ ٚاصييع١ َيئ ايضييُات، ٚتٗييدف    
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 ١لاسظي تِ َٜي  عًُٝي١ يًكٝياّ بٗيذٙ اي  ٚايضُّات ص١ً بالمؤيف. 

أّ الحيييزف،  ت: ٟ ْيييٛع صيييٛا٤ ناْييي َيييا ضييي١ُيتهيييزار اي

ٖيذا ايتهيزار   ٚايدلايٝي١،   ّايضُات ايٓشٜٛي١ أ أّ المفزدات، 

ّٟ ْييصّ  ٖييٛ المعٝييار ا قيي٣ٛ لاختٝييار سميي    ات ايتييأيٝف في أ

تّم  ،ايبشيح  ٖيذا  ٚلاختٝار ص١ُِ َا في .لمؤيفا إلىٖا صٓادلإ

اختٝييار ايضّيي١ُ المتهييزر٠ بغييهٌ ًَشييٛر في ْصييٛص قٝييد       

ٚ   ايدراصييي١ ٚلحضييياب  ،ختبيييارالاأثٓيييا٤ رًُٝييي١ ايتيييدرٜب 

الارتُيييياد رًيييي٢ المتٛصييييط  تّمالاستُيييياٍ لهييييذا ايُٓييييٛ ز 

 اتددَتصييأُيًضييُات، ٖٚٓيياى تكٓٝتييإ  المعٝييارٟ ٚالالسييزاف

 Chi-squared ٚInformation Gain لهذا ايػز  ُٖا:

(IG)،   ييو  ديٌ ا ٚ ٍ ٔ  َعًَٛيات  رًي٢  لحصيٛ  ري
 ايٓتٝذ١ ناْتٚ ايبشح ٖذا في اختٝارٖا تم ايت ايضُات
 .(18)ادٝد٠ ددّ

 

 

 

 

 

 

 

 
 Experience ايتذزب١ د.
 اصيتددَت  المكترسي١ في ٖيذٙ ايبشيح     صتدزاز ايضيُات لا

ٌ ، بزلدٝي١  دا٠أ  ٖٚيٞ َفتٛستي١   ،Wekaٜٚهيا  َهتبي١  تغيُ

 لدُٛريات،  صيت  إلى ايضيُات  بفيزس  قُٓيا  ثِ ،المصدر
ٚ  F1 الُٛري١  ٍ  F2 الاسيزف  ٚ  طيٛ ٍ   F3ايهًُي١   طيٛ
ٚ  الجًُي١   F5 ٚ، الجًُي١  في ا ٚلى ايهًُي١ F4ايغيعز١ٜ 

 . ايكاف١ٝ  F6ٚ، ايبشز ايغعزٟ

ُّقُ صيتين   يعيدد  لدُيٛرتين  إلى ايغيعز١ٜ  ايٓصٛص تض

ٟ  يًتيدرٜب  ا ٚلى الُٛر١ ،اعارزّ  الجيش٤  رًي٢  ٚيتيٛ
ٔ  ا نيبر  ٟ  ايجاْٝي١  ٚالُٛري١  ايغيعزا٤  ْصيٛص  َي  يتيٛ
  ْفض٘.د عدًي فالمؤي لدٗٛي١ ْصٛص ر٢ً

ٞ : ا ٚلى الخطي٠ٛ  ٌ  ٖي  ايضيُات  لدُٛريات  َيب  ايعُي
َّ بغهٌ المضتدزد١  َضيتك١ً لهيا   سم١ نٌٚ ،آَفصٌ تما

ٌ  ,NB,SVM يًدٛارسَٝيات  تطبٝيل  سايي١   ٚ ،َٓفصي

 .(1) الجدٍٚ في َب١ٓٝ ايع١ًُٝ يتًو ايٓتا٥ر خلاص١

 المضتدزد١ ايضُات لدُٛر١اّ اصتدد ٣:ا خز الخط٠ٛ 
ت ٚطبكي  َعيا  F1+F1 ٞ:نيالات  الارتباط َتفاٚت بغهٌ

 الإديزا٤ات ت ٚطبكي  بعيض  َيب F1+F2+F3 ثِ؛ ايتذزب١

ِ ثيييييييييي F1+F2+F3+F4و  يييييييييييٞ ًييييييييييٗا، ْٜفضيييييييييي

F1+F2+F3+F4+F5 ،ّنييٌايتطبٝييل رًيي٢   ا تمٚأخييه 
 لجدٍٚ؛ ا F1+F2+F3+F4+F5+F6بعض َب ايضُات

   ايع١ًُٝ. تًو ْتا٥ر خلاص١ ر٢ً ٜغتٌُ (2) 
7.  

تطبٝل ايتذزب١ سصًٓا ر٢ً  دزا٤ ناف١ ايعًُٝات ٚإبعد 

الجيدٍٚ   ، ٚبيايٓظز إلى (2) ،(1)ايٓتا٥ر المبٝٓي١ في الجيدٚيين   

ايييٓص يًُؤيييف  إصييٓاد١ٜايييذٟ ٜعييز  ْتييا٥ر تطبٝييل    (1)

رًيي٢ ايضييُات المدتييار٠   ، SVM,NBٚباصييتدداّ تكٓٝييات 

ٕ  نٌ َيز٠  في بغهٌ َٓفصٌٚتطبٝكُٗا  رًي٢ ْضيب١   أ :لزيد أ

بتطبٝييل الحييزف ناْييت رًيي٢ سميي١   %95 ٖييٞ رٗييزت دقيي١

ناْيت ْضيبتٗا     SVM  بُٝٓيا خٛاسَٝي١    NB خٛارسَٝي١ 

ايٓضب١ ر٢ً سم١ طٍٛ  ٚاختًفت ،ايض١ُ ْفضٗار٢ً  90%

  (1) جدول

 نتائج انتطبيق عهى انسمات بشكم مستقم

Features 
Total correct Accuracy Percent Recall 

NB  SVM  NB% SVM% NB  SVM  

Character 57 54 95 90 0,95 0,9 

word length 51 56 85 93,33333 0,85 0,933333 

Sentences length 43 44 71,66667 73,33333 0,716667 0,733333 

First word length 48 40 80 66,66667 0,8 0,666667 

Metre 53 45 88,33333 75 0,883333 0,75 

Rhyme 47 48 78,33333 80 0,783333 0,8 

Average 49,83333 47,83333 83,05556 79,72222 0,830556 0,797222 
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، %93.3 سٝييت ناْييت ايٓتٝذيي١ SVMايهًُيي١ رٓييد تطبٝييل 

 تطبٝكٗييا رًيي٢  رٓييد %85 ْضييب١ رًيي٢ NBبُٝٓييا سصييًت  

ْٛع ايض١ُ ٚطزٜك١  إلى، ٜعش٣ ٖذا الاختلاف ايض١ُ ْفضٗا

 ايتعاٌَ َعٗا َٔ خلاٍ طبٝع١ الخٛارس١َٝ.

 (1)في ديييدٍٚرٗيييزت  %66.66ٖيييٞ ْضيييب١ دقييي١  أدْييي٢ ٕإ

ٍ  رًي٢ سمي١   SVM لخٛارسَٝي١   في ا ٚلى ايهًُي١  طيٛ
رًي٢  NBرٓيد تطبٝيل    %80ٓضيب١  اي رٗيزت ، بُٝٓيا  الجًُي١ 

 . ٗاْفض ايض١ُ

 إٕ ايضييُتين ايغييعزٜتين ايبشييز ٚايكافٝيي١ سصييًتا رًيي٢ ْضييبٍ

ْصييٝب هييإ ف رًُٝٗييا، ،SVM,NBَتكاربيي١ رٓييد تطبٝييل 

ٛ  NB ايغعزٟ بتطبٝل خٛارسَٝي١  سم١ ايبشز  %88.33 ٖي

، %75ناْيت ايٓضيب١    ايضي١ُ ْفضيٗا  رًي٢   SVM تطبٝيل بٚ

 ٖاتأثه ٝضت ناف١ٝ يٝظٗزيهٓٗا ي ،َتد١ْٝ يٝضت ٖٚٞ ْضب

 في ٟٕ ايبشيز ايغيعز  أَيا ٜعيني    ؛ر٢ً يدٜيد ٖٜٛي١ ايغيارز   

يدٜيييد ٖٜٛييي١ في  عيييزاً دٝيييداايغيييعز ايهلاصيييٝهٞ ييييٝط َؤ

ٛر ايغعز١ٜ ٚتغيابٗٗا  تهزار ايبش إلىٜعش٣  يو  ٚ ،المؤيف

رًي٢   ٖٞ الاخز٣ سصًتايكاف١ٝ سم١  بُٝٓا .يد٣ ايغعزا٤

  .ْضب دق١ َتكارب١ رٓد تطبٝل الخٛارسَٝتن

رٓد تطبٝكٗيا   80.33%ْضب١ دق١ ٚصًت  SVMيكد سككت 

ر٢ً ْضيب١   NBخٛارس١َٝ سصًت ُا بٝٓر٢ً سم١ ايكاف١ٝ، 

ٖييذا   ٚ ؛ايضيي١ُ ْفضييٗا رًيي٢   78.33% إلىدقيي١ ٚصييًت  

نجييز أ ٕ ايكافٝيي١أ إلىالالشفييا  َكارْيي١ بضيي١ُ ايبشييز ٜزدييب  

 أَييا ،بجدٜيي١سييزٚف ا ٜضيياٟٚ استُايٝيي١ في ايظٗييٛر بعييدد  

رًي٢  ٚ ،رغز بيزا  صت١ رددٖا لا ٜتذاٚسف ايغعز١ٜ ايبشٛر

 ا.يكًٌٝ َٓٗالا ايعدد ا ضتددُّٜ لا الاردح

َكار١ْ بطٍٛ الج١ًُ ايضابك١ لا يمهٔ  اٚس تًو ايٓتا٥ر ٚ

ٕ تهٕٛ أ إلى ايت نٓا ْطُح ايغعز١ٜ ٚطٍٛ ايه١ًُ ايباد١٥

ْادر٠  نْٛٗا ؛ايغارز أصًٛب١ٝيتشدٜد   ات َؤعز دٝد

 ات ْضب َتد١ْٝ  ٕ ايٓتا٥ر ناْت أإلاايتهزار يد٣ ايغعزا٤ 

ض١ُ طٍٛ ايه١ًُ ايباد١٥ رٓد تطبٝل ي %66.67 ٚصًت إلى

SVM ٚ80%  رٓد تطبٝلNB  ايض١ُ ْفضٗار٢ً. 

طٍٛ الج١ًُ ايغعز١ٜ سككت  ٜلاسظ إٔ فضْ٘ الجدٍٚ في ٚ

 ْضب١ قدرٖاٚ SVM تطبٝل رٓد %73.33 قُٝتٗا ْضب١ دق١

ٕ أ إلى الالشفا   يو عش٣ٜٚ ،NB تطبٝل رٓد 71.66%

ايغعز١ٜ في ايغعز ايعُٛدٟ َزٖٕٛ بايبشز  طٍٛ الج١ًُ

 .نٌ بٝت ععزٟايغعزٟ ٚردد ايتفارٌٝ في 

ٕ َعدٍ ايدق١ لخٛارس١َٝ أٜطا أْلاسظ  (1)َٔ الجدٍٚ 

NB  َ٘عدٍ  %83.055 قُٝت ٚRecall   ٟٚ0.8305ٜضا ،

ْضب١  إلىٕ َعدٍ ايدق١ فٝٗا ٚصٌ إف  SVMَا خٛارس١َٝ أ

ٖٚذا ٜعني   0.7972ٜضاٟٚ   Recall َعدٍ، 79.722%ٚ

نجز نفا٠٤ رٓد تطبٝكٗا ر٢ً ايضُات ناْت أ  NBٕ أ

 .SVMَٔ  المٓفص١ً

تم تطبٝل الخٛارسَٝات ر٢ً سمات َتعدد٠  (2)في الجدٍٚ 

 ؛خز٣ َٔ الجدٍٚبعض الحالات ا  سذفٓاٚ اَعّ تخذاُ

 ْٗا لم تعط َؤعزاً  ا دلاي١ ممٝش٠. 

 ( 2جدول )

 الارتباط نتائج انتطبيق عهى انسمات بشكم متفاوت

Factures 
Total correct Accuracy Percent Recall 

NB SVM NB% SVM% NB SVM 

F1,F2 58 54 96,66667 90 0,966667 0,9 

F1,F2,F3 54 55 90 91,66667 0,9 0,916667 

F1,F2,F3,F4 44 51 73,33333 85 0,733333 0,85 

F1,F2,F3,F4,F5 46 48 76,66667 80 0,766667 0,8 

F1,F2,F3,F4,F5,F6 55 58 91,66667 96,66667 0,916667 0,966667 

Average 51,4 53,2 85,66667 88,66667 0,856667 0,886667 
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ْا ي١   ،%96.67ٖيٞ   تم الحصيٍٛ رًٝٗيا   ر٢ً ْضب١ دق١أ ٕإ

ٗا ْفضي ٚ ايٓضيب١   F1+F2 رًي٢  NB خٛارسَٝي١ رٔ تطبٝيل  

 ر٢ً SVM، رٔ تطبٝل خٛارس١َٝ

 F1+F2+F3+F4+F5+F6 ، أد٢ْ ْضب١ دق١إبالمكابٌ ف ٕ 

ٞ  تيأيٝف اي صيٓاد لإ رٗيزت  ْا ي١ رئ تطبٝييل    %736333 ٖي

ْضيب١  ٚ، F1+F2+F3+F4 رًي٢ ايضيُات   NB خٛارسَٝي١ 

 ايضيييييُاترًييييي٢  %76.667  ٚصيييييًت إلى دقييييي١
F1+F2+F3+F4+F5 رٓييد تطبٝييل ٚ ؛ْفضييٗا يًدٛارسَٝيي١

SVM سٝييح ناْييتْفضييٗا ايضييُات  رًيي١٢ تكاربييت ايٓضييب 

 إلىٚارتفعييت F1+F2+F3+F4+F5 ٢ رًيي %80 ايٓضييب١

 . F1+F2+F3+F4 ر٢ً 58%

 اخيذت أالحزف ٚطٍٛ ايهًُي١   F1+F2  إٔ ايضُتيننُا لزد 

َ  ١ْضيييب بُٝٓيييا ، ١NB ٝيييدقييي١ رايٝييي١ رًييي٢ َضيييت٣ٛ خٛارس

طيٍٛ الجًُي١    F3 ضياف١ إ ٓيد ر %90 إلىالشفطيت ايٓضيب١   

تطبٝل   رٓد %90 ْفضٗا ٚايٓضب١، NBرٓد تطبٝل ايغعز١ٜ 

SVM رًييي٢ ايضيييُتين F1+F2  ،إلى ايٓضيييب١  اسادت نُيييا 

َكارْيي١ بايضييطز  F3رٓييد إضيياف١  SVMبتطبٝييل  91.667%

 F3 طبٝع١ ايض١ُ إلىٜعش٣  يو ، ٚ(2) الاٍٚ َٔ الجدٍٚ
ٞ ٚتغابٗٗا  ٖيذا   ،يد٣ ايغعزا٤ في ايغعز ايعزبٞ ايهلاصيٝه

ًُي١ ايغيعز١ٜ اييت تعتُيد     الج جبات طٍٛيْتٝذ١ نإ ايتغاب٘ 

 بُٝٓيييا لزيييد إٔ في ايبٝيييت ايغيييعزٟ،ريييدد ايتفارٝيييٌ رًييي٢ 

َيئ ايبكٝيي١ رًيي٢   أرًيي٢سككييت ْضييب١  SVM خٛارسَٝيي١

ٚطزٜكيي١  طبٝعيي١ الخٛارسَٝيي١ بضييبب ٖٚييذا  ٗاْفضييايضييُات 

 ١.َعالجتٗا يًُكاطب ايٓصٝ

 F4 ضياف١ ايضي١ُ  إفي ايضيطز ايجاييح َئ الجيدٍٚ رٓيد      

 ،NBٕ ايٓضب١ الشفطت رٓدإفي ايضطز ايزابب ف F5 ضاف١إٚ

 خٛاسَٝيي١رٓييد تطبٝييل  F5 ضيياف١ سميي١ ايبشييز ايغييعزٟإبٚ

SVM ،الخٛارس١َٝ ق١ُٝ لهذٙ  أد٢ْٖٚٞ  %80ْت ايٓضب١ نا

لم ٜهئ   ايغعزٟ ٕ ايبشزأ َا ٜعني؛ في الجدٍٚ بغهٌ راّ

ٕ جمٝييب إٚبييايعُّٛ فيي ،بتطبٝييل الخٛاسَٝيياتممٝييش٠ دلاييي١  ا 

 ب١سككيت ْضي   قد خها في ايضطز ا خذت َعّايضُات ايت اُ

ْٚضب١  %966667 إلىايت ٚصًت  SVM تطبٝل١ رٓد رايٝ

ر٢ً جمٝيب   NB بتطبٝل %916667 إلىٚصًت  اأٜطّراي١ٝ 

ضاف١ ايضيُات ايغيعز١ٜ َيب بكٝي١     إٕ أ ٜعني ٖٚذا ،ايضُات

في رًٝييي٘ فطيييٌ بهيييجه مميييا ناْيييت  أ ١كيييل ْضيييبلضايضيييُات 

 ٌ.بغهٌ َٓفص (1)ددٍٚ

 SVMٕ َعييدٍ ايدقيي١ لخٛارسَٝيي١   أْلاسييظ  (2)دييدٍٚ  في

ٜضيييياٟٚ   Recallٚ َعييييدٍ ،  %886667ناْييييت قُٝتيييي٘   

ٕ َعدٍ ايدق١ فٝٗيا ٚصيٌ   فإ NB  َا خٛارس١َٝأ، 0.8866

  068566ٜضيييياٟٚ   Recallَٚعييييدٍ  %856667ْضييييب١  إلى

رٓيد تطبٝكٗيا رًي٢     نجيز نفيا٠٤  أناْت  SVMٕ أٖٚذا ٜعني 

  ا.ايضُات المزتبط١ َعّ
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 . ننتائج انتطبيق عهى انسمات بشكم متفاوت الارتباط3مخطط 

  ٍ ٕ ايٓتييا٥ر دييا٤ت َطابكيي١   إ :ممييا صييبل ْضييتطٝب ايكييٛ

  SVM لخٛارسَٝي١  ْتٝذي١  أرًي٢ سٝح ٚصًت  ؛يًتٛقعات

ٚبمعدٍ دق١  (2)ر٢ً جمٝب ايضُات في الجدٍٚ % 96.667

في ا رُيياٍ  ايدقيي١َيئ  المشٜييد إلىإلا أْٓييا ْطُييح  88.667%

  ايلاسك١.

تذيياٚس تًييو ايعكبييات ْكييترح إدخيياٍ َييتػهات أخييز٣      يٚ

ايهًُييات ايٓييادر٠ ٚاصييتدداّ ايييٛسٕ،  خاصيي١ بايغييعز َجييٌ

يمهئ   ٚ ،المترادفات، ٚبعض الخصيا٥ص ايغيعز١ٜ ايصْيزِف١   

 ٜٓتُٞ إيٝ٘.خذ ثُٝات خاص١ بايغعز ٚايعصز ايذٟ أ

عييدد ايعٝٓيي١ بسٜيياد٠  ْكييترحْٓييا إف َٚيئ ايتٛدٗييات المضييتكب١ًٝ

ٚايٓصٛص ايغعز١ٜ َب ا خذ بعين الارتبار تٛسٝد أطيٛاٍ  

 ، ٚتطبٝييل ْفييط المعيياٜه رًٝٗييا، نييذيوختبييارالاْصييٛص 

  ٚ اصيتدداّ   تطٜٛز تك١ٝٓ ْا ١ َٔ تٗذين الخيٛارسَٝتين َعيا 

تكٓٝات أخز٣ َٔ تكٓٝات تٓكٝب ايٓصيٛص ٚتعًيِٝ الآيي١،    

 ٖذٙ ايٓتا٥ر.َٚكار١ْ ايٓتا٥ر الجدٜد٠ َب 
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Abstract 
In this paper, we present the Arabic poetry as an authorship attribution task. Several features such as Characters, 

Sentence length; Word length, Rhyme, Metre and First word in sentence are used as input data for NB,SVM methods. 

The data is filtered by removing the punctuation and alphanumeric marks that were present in the original text. The 

data set of experiment was divided into two groups: training dataset with known authors and test dataset with unknown 

authors. In the experiment, a set of Fortieth poets from different eras have been used. The Experiment shows interesting 

results with classification precision of 96.667%. 

Keywords: Authorship attribution, Arabic Poetry, Text Classification, NB,SVM 

                                                           
 


